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Résumé.L'usage du modele des regles d'association eliefald données est
limité par la quantité prohibitive de régles gtilirnit et nécessite la mise en
place d'une phase de post-traitement efficaced#inibler les régles les plus
utiles. Cet article propose une nouvelle approctiégrant explicitement les
connaissances du décideur afin de filtrer et cilelgregles intéressantes.

1 Présentation de lI'approche

La technique d'extraction de régles d'associattamgwal et al,. 1993) a pour but de dé-
couvrir des tendances implicatives parmi les itefasie base de données transactionnelle.
La force de cette technique réside dans sa capileié&aire toutes les associations intéres-
santes existant dans les données. Malheureusdmgnand nombre de régles produites rend
trés difficile, voire impossible, la sélection dexgles intéressantes par le décideur. Par
conséquent, il est essentiel d'aider le décidesrdune phase de post-traitement permettant
une réduction efficace du nombre de régles.

A cette fin, plusieurs méthodes de post-traitempatvent étre utilisées, comme
I'élagage, le résumé, le groupement ou la visu@isa(Baesens et al., 2000). La phase
d’'élagageconsiste dans I'élimination des regles redondamteisintéressantes, eh résumé
réunit plusieurs regles plus spécifiques. Des geeuge régles sont générés par la phase de
groupementt la phase desualisationpermet une meilleure présentation des résultats.

Cependant, la plupart des méthodes de post-traiteexéstantes sont basées uniquement
sur des informations statistiques sur les donneastefois, I'intérét d’'une regle dépend for-
tement des connaissances et des attentes du deditdeguexemple, si I'utilisateur cherche
des regles inattendues, toutes les regles déjauesripivent étre élaguées. Ou encore, si le
décideur souhaite cibler une famille de regles i§pée, le sous-ensemble correspondant
doit étre sélectionné (Padmanabhan et Tuzhuili@919

Cet article propose une nouvelle approche décrivantouvel environnement formel
pour élaguer et grouper les associations en imédea connaissances du décideur dans le
processus spécifique d’extraction de régles. L'appe est congue autour de trois éléments
principaux. Dans un premier lieu, un processus éfdaire de découverte de regles est ap-
pliqué sur les données générant 'ensemble totadégles d’association. Dans deuxieéme lieu,
la base de connaissances offre un formalisme gsucdnnaissances et les attentes du déci-
deur. Les connaissances du domaine permettentidiawe vision générale sur les connais-
sances du décideur dans le domaine de la basendéaly et ses attentes expriment des as-
sociations que le décideur détient déja sur lesstd-inalement, la phase de post-traitement
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consiste dans I'application de plusieurs opératquas exemple : élagage) sur les attente du
décideur de maniére a extraire que les reglessisgantes.

En conséquence, les ontologies du domaine étetalenttion de Régles d’Association
Généralisées (Srikant and Agrawal, 1995) baséesutalxonomies, comme un résultat de la
généralisation de la relation de subsomption garsembleR de relations dans I'ontologie.
En outre, les ontologies sont utilisées tellesdpfiltres sur les items, générant des familles
d'items.

Pour améliorer la sélection de régles d'associations proposons un modele de filtrage
de regles, nommé Schémas de Regles, en généraéisdnpressions Générales (Liu et al.,
1999). En d'autres termes, un schéma de régles, @&travers un formalise a base de regles,
les attentes du décideur relatives aux reglesdassantes/triviales. Par conséquent, les Sché-
mas de Regles agissent de maniére a grouper les,rég définissant des familles de régles.

La phase de post-traitement développée est basém smsemble d’opérateurs appliqués
sur les schémas de régles permettant au décidsftectlier plusieurs actions sur les régles
découvertes. Nous proposons deux opérateurs paimcipd'élagage et de filtrage de regles
d'association. L'opérateur de filtrage est comples@eux autres opérateurs qui ciblent mieux
les régles intéressantes : I'opérateur de conféraitopérateur de surprise.

Une plateforme interactive et itérative a été démpée afin d'assister le décideur lors de
la phase d’analyse. L'outil a été utilisé pour gsed une base de questionnaires fournie par
Nantes Habitaf portant sur la satisfaction des clients concerfefogement. L'étude a été
guidée par un expert du domaine et les résultatsremt I'efficacité de notre approche en
termes de forte réduction du nombre de regles.

Nous envisageons de poursuivre cette approcheaeréliorant selon deux directions :
I'enrichissement des formalismes de schémas degégfl I'intégration de cette approche
dans I'algorithme de découverte de regles.
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